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Compétences requises :

Formation initiale en traitement d’image et apprentissage.
Bonnes connaissances en programmation Python et en particulier du framework PyTorch.
Bonne capacité d’analyse et aisance en lecture d’articles scientifiques.

Mots clefs : Détection d’objets, Few-shot learning, Self-supervised learning, Deep learning.
Encadrants :
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Description succincte du sujet

La détection d’objets dans des images est une tâche difficile mais réalisable avec des techniques basées
sur le deep learning [1, 2]. À condition de disposer d’une base de données suffisamment grande et
annotée, des performances très satisfaisantes peuvent être atteintes. Lorsque cela n’est pas le cas, il
devient alors très difficile d’automatiser la détection. Des techniques de few-shot learning proposent des
solutions pour apprendre à partir de peu de données [3]. Ces méthodes nécessitent tout de même des
bases de données annotées pour le pré-entrâınement du réseau et notamment pour la partie extraction
de caractéristiques. Récemment, le self-supervised learning a proposé des méthodes d’apprentissage ne
nécessitant pas d’annotation permettant l’apprentissage de caractéristiques de très bonnes qualités, qui
semblent bénéfiques pour de multiples tâches [4, 5]. Ces méthodes sont souvent qualifiées de contrastive
car elles tentent d’agglomérer les images visuellement similaires dans un espace de représentation tandis
que les images distinctes sont éloignées les unes des autres. L’application de ce genre de techniques pour la
détection few-shot est prometteuse, cela apporterait un entrâınement plus rapide et de meilleure qualité.
Il s’agira au cours de ce stage d’utiliser et d’évaluer ce genre de techniques dans le cadre de la détection
few-shot.
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